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Introduction générales :

La reconnaissance de 1'écriture manuscrite est le vieux réve de tous ceux qui ont eu
besoin d'entrer des données dans un ordinateur. Il remonte & plus d'une trentaine
d'années. Aujourd'hui, il existe plusieurs domaines dans lesquels la reconnaissance de
|'écriture manuscrite est attendue avec impatience, par exemple dans le tri automatique
du courrier, le traitement automatique de dossiers administratifs, des formulaires
d'enquétes, ou encore l'enregistrement des chéques bancaires.

La reconnaissance des textes cursifs reste toujours un probléme ouvert aussi bien
dans sa forme imprimée que manuscrite. Ceci & cause des difficultés auxquelles sont
confrontés les chercheurs et les développeurs, telles que la variabilité¢ de la forme, du
style, et de I’inclinaison de |’écriture. L’écriture manuscrite arabe est naturellement
cursive, difficile 4 traiter, et présente une grande variabilité.

Les chéques bancaires et postaux font partie des documents les plus utilisés, et
|’automatisation de son traitement devient un domaine de recherche important du point
de vue économiqué et scientifique. Un chéque contient beaucoup d’informations qui
sont souvent manuscrites, on cite parmi autres un montant numérique et un montant
littéral. Ce dernier est le seul acceptable d’un point de vue légal. Cependant
I’information redondante entre les deux montants (littéral et numérique) peut augmenter
le taux de reconna1ssance et par conséquence 1’amélioration des performances du
systéme.

Notre travail s'insére dans le cadre général de la reconnaissance automatique hors-
ligne(off-line) de 1'écriture arabe manuscrite & vocabulaire limité, avec application sur la
reconnaissance des montants littéraux arabe des chéques postaux.

Notre mémoire se subdivise donc comme suit :

& Dans le premier chapitre, nous présentons un apercu sut 1'écriture arabe et leur
caractéristiques Puis un vu générale sur les étapes suivies pour la réalisation

d’un systéme de reconnaissance en général.

>

% Le deuxiéme chapitre est consacré aux quelques caractéristique des cheques
postaux ainsi 1’état de I’art dans le domaine de la reconnaissance automatique
des chéques ol nous décrivons les étapes nécessaires au développement d’un

systéme de reconnaissance des cheques.



% Le troisiéme chapitre se réparti en deux sections, la premiére un vu générale sur
les réseaux de neurone avec ces types et la seconde présente une idée globale sur
les machine a vecteur de support.

% Le dernier chapitre décrit les étapes de la reconnaissance appliquées dans notre
systéme et les expériences effectuées dans le cadre de ce travail et I’analyse des
résultats obtenus avec quelques exemples des interfaces de notre application.

Nous finirons ce travail par une conclusion et des perspectives sur les travaux futurs

dans ce domaine de recherche.



Conclusion et Perspectives

Malgré les efforts et les travaux réalisés dans le domaine de la reconnaissance des
chéques arabes, le systeme idéal n’existe pas. Et un bon systéme nécessite de faibles
taux de rejets et des taux d’erreurs trés faibles car le colt des erreurs est extrémement
élevé. Cela dépend d’une grande part des techniques utilisées au cours du processus de
développement.

Dans ce travail nous avons présenté en détail les différentes étapes d'un systéme de
reconnaissance hors-ligne de 1'écriture, dédié a une application spécifique a vocabulaire
limité : la lecture automatique des montants littéraux arabe des chéques postaux.

Ce travail repose sur la reconnaissance globale du partie connexe (PAW). Le choix
de cette approche se justifie par une raison simple, lorsqu’on examine de plus prés les
caractéristiques de I'écriture arabe, on arrive et sans aucune difficulté, pour réduire le
degré de complexité de conception et pour ne pas emprunter des voies pleines
d'obstacles, au choix de la méthode globale comme stratégie de reconnaissance.

Notre contribution s’articule autours du quatre points suivants:

a. réalisation d une base de donnée pour les parties connexes rencontrés dans les
montants littéraux arabe des chéques.

b. on appliqués quelques prétraitements (binarissations et dilatation).

C. La détection de la zone d'intérét I'étape le plus importante dans le domaine de la

reconnaissance de chéques qui contient le montant littéral arabe du chéque.

d. La segmentation de montant littéral en ligne puis en partie connexe(PAW).

€. L’utilisation des moments de hu pour I’extraction des caractéristiques des parties
connexes.

f. La reconnaissance et le classification du montant avec trois différent classifieur
(Rna ,Svm ,Knn).
Grace a l’introduction de ces propositions, notre systtme donne des résultats tres
encourageants, dans ce qui concerne les performances et la complexité.

Les perspectives pour ce travail sont nombreuses. Les plus importants sont :

e Le prétraitement : tel que I’adaptation des lignes de base pour chaque €élément
d’un mot composé, la correction des caractéres penchés,...etc.

e D'aprés le premier jeu de tests effectués, la majorité des erreurs de
reconnaissance peuvent étre attribuée a la phase d'extraction de caractéristiques
ou les méthodes employées donnent, dans certains cas, des fausses alertes. Donc,
si on pourra dans les prochaines années édifier un module d'extraction robuste.

e Une perspective majeure consiste a établir la phase de post-traitement en
combinant plusieurs classifieursctHMM,RBF....) .
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Abstract

This work is interested more particularly in the realization of a system of recognition
of Arab handwritten in the automatic reading of the Arabic literal amounts of postal
checks based on different classifiers which are: RNN, SVM and KNN. Our aim is to
propose a methodology for-the implementation of this system. With this intention, The
initial phase consists in the pretreatment and detection of the literal amount that is
segmented and that allows the preparation of the data. This data is then exploited by the
module of extraction that -introduced the most relevant characteristics for the
recognition. The results of this stage are transformed into sequences of information in
the form of vectors. The latter are used as entered for the module of recognition then,
convert Arabic literal amounts to numeric amount.

Key words: recogﬁition, postal check, neural network, KNN, SVM, Arabic
handwriting, literal amounts.

Résumé
Dans le cadre de notre travail, qui consiste a développer un systéme de

reconnaissance de I’écriture manuscrite appliquée aux montants littéraux Arabe des
chéques postaux algériens, basé sur des différentes classifieurs qui
sont :RNA ,SVM ,KPPv Notre travail consiste également a la conception d’une .
nouvelle base de données. L’objectif visé est de proposer une méthodologie pour la
mise en ceuvre de ce systeme. Pour ce faire, nous proposons dans un premier temps une
phase de prétraitement, puis la détection de la zone du montant littéral arabe qui est
segmenté et qui permet de préparer les données. Ces données sont ensuite exploitées par
le module d’extraction des caractéristiques les plus pertinentes pour la reconnaissance.
Les résultats de cette étape sont transformés en séquences d’informations sous forme de
vecteurs. Ces derniers se servent des entrées au module de reconnaissance pour
convertir le montant littéral arabe vers un montant numérique.

Mots clés : reconnaissance, chéque postal, réseaux de nouerons, SVM, kppv écriture
arabe, montant littéral.




