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Introduction générale :

La disponibilité croissantes de la quantité énorme de I’information et la cause de I’inflation
du volume des données, lorsqu’on parle des données massives nous sources, du volume qui
arrive a des centaines de téraoctets ou béta octets.

A partir de 12 le Data Mining apergus comme une technique congu parlons des quantités que
nous ne peuvent pas imaginer, des données des différents types et des différentes pour extraire
des connaissances et a partir de la quantité énorme des informations, cette technique basée sur
des algorithmes sont basés sur I’exploration de données, il est dérivé de nombreuses des
sciences telles que les statistiques, la logique, I’intelligence artificielle, systémes experts, etc.

La fouille de donnée (DM) et la fouille de donnée textuelle (TM) sont des technologies
modernes qui sont utilisées dans le systéme d’information, le Text mining (TM) a savoir de
extraction de I’information utile a partir de gros volumes de contenus textes.

Les différentes recherches précédentes de la classification des textes congus beaucoup plus
sur des textes francaise et des textes anglaise, la classification des textes arabes sont moins
nombreux que les autres langues.

Le Coran et la Sunna sont les deux principales sources de la théologie islamique, El hadith
est ’ensemble des paroles et des actes de ’envoyer de Dieu prophéte MOHAMMED.

Lorsqu’on a fait des recherches sur les classifications des textes prophétiques on a remarqué
que peu de recherches sur la classification des textes prophétiques.

Notre objectif de travail est de mener une étude sur la classification des textes prophétiques,
faire une comparaison entre les algorithmes de classification supervisée, entre les mod¢les de
représentations de texte (stem arabic, stemlight et n-gram).

Pour réaliser cet objectif, nous avons créé une collection des textes prophétique de Sahih
Elboukhari qui représente deux corpus ayant un nombre de classe différent pour étudier I’effet
du nombre de classes sur les performances des classifieurs.

1. On a appliqué des méthodes de classification supervisé (Naive bayes, KNN et
SVM), le but est de faire une étude comparative pour répondre a la question suivante :

¢ Quel est le meilleur algorithme adapté a la classification des textes prophétique ?

2. pour chaque méthode de classification on a étudié I’effet des différents étapes du
prétraitement (tokenization,stopwords,stem arabic,stemlight et n-gram) sur la

classification des textes prophétiques.




-

3. L’objectif et de comparer les différents techniques de représentation du textes
prophétiques (stem arabic,stemlight et n-gram) sur la base des critéres de mesures de
classification (F-mesure et Accurancy).

Ce travail contient 5 chapitres :

Le premier intitulé « Data mining » dans lequel nous avons parlé principalement des
notions sur la fouille de donnée et la fouille de donnée textuelle (TM).

Le deuxiéme intitulé « Le texte prophétique Sahih Elboukhari » dans ce chapitre, nous
avons parlé sur Sahih Elboukhari et sa description, nous avons également présenté sur corpus
qui nous avons collecté et étudié dans ce travail, aussi parlé sur les recherches faites dans les
domaines de classification sur les textes prophétiques et leur résultats.

Le troisiéme intitulé « La classification de texte » ce chapitre présente les tiches de la
classification, on a décrit les algorithmes les plus utilisés dans 1’apprentissage automatique et
fouille de donnée textuelle. -

Le quatriéme chapitre « les tiches de prétraitement d’un texte » dans lequel on a
présenté les différents techniques et opérations de prétraitement sur le texte afin de le préparé
pour la tiche de fouille de donnée textuelle (classification).

Cinquiéme chapitre intitulé « Résultats et analyse » concerne la partie pratique dans
lequel nous avons appliqué les différents algorithmes d’apprentissage supervis¢ sur notre

corpus, et définie les résultats obtenus et les résultats de I’étude comparative.



Conclusion Générale :

Dans le cadre de ce mémoire, ont c’est basé sur I’étude des différents .méthodes de
classification des connaissances sur les deux corpus des différents nombres de classes qui
contiennes des textes prophétique de Sahih Elboukhari.

On a fait une étude comparative entre ces deux corpus dont on a appliqué les trois méthodes
de classification supervisé (Naive bayes, KNN et SVM), pour chaque méthode on a appliqué
des différents modeles (stem arabic, stemlight, n-gram), aprés avoir appliqué ces méthodes on
a comparer les résultats obtenus avec les mesures de classification (F-mesure moyenne et
Accurancy).

Apres ces études nous nous sommes intéressés dans ce mémoire a comparer les différents
résultats obtenu par [’environnement de 1’apprentissage RapidMiner.

Pour les perspectives de ce travail. Nous proposons pour ’amélioration de cette étude les
points suivants :

» Collecter un corpus plus large a partir de Sahih Elboukhari et autres (Imam Mouslem).

» Appliguer autres algorithmes de classifications (Réseaux de neurones,).

o Pour enrichir les textes prophétiques, 1’utilisation des dictionnaires ontologie parait une
solution prometteuse.

e Combiner les!techniques de classification non supervisés (K-means, E-M...) avec les
techniques de catégorisation pour atteindre les meilleurs résultats.

e Améliorer les performances de classification en utilisant les techniques de sélection

d’attributs (Feature Selection).
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Résumé :

Dans ce mémoire, une étude comparative est faite sur deux corpus de textes prophétiques de
Sahih Elboukhari de différent nombre de classe, dont on a appliqué les méthodes de
classification (Naive bayes, KNN et SVM), aprés avoir appliqué ces méthodes on a comparé
les résultats obtenus sur la base de mesures de classification (F-mesure moyenne et Accurancy).
Les résultats obtenus montrent que le meilleur algorithme de classification appliquée sur les
textes prophétiques est le SVM (Support Vector Machine) et le meilleur modéle est 3gram sans

keepterms.

Pour la classification on a utilisé ’environnement de RapidMiner.
Les mots clés :

Classification, Naive bayes, KNN, SVM, Text prophétique, 3gram, Langue Arabe.

Abstract :

In this thesis, a comparative study is made on two corpuses of prophetic texts of Saheeh
Elboukhari of various number of class, the methods of classification of which we applied (Naive
Bayes, KNN and SVM)), after having applied these methods were compared the results obtained
on the basis of measures of classification (average F-measure and Accurancy).

The obtained results show that the best algorithm of classification applied on the prophetic texts
is the SVM (Support Vector Machine) and the best model 3gram without keepterms.

For the classification. we used the environment of RapidMiner.

Keywords :

Classification, Naive bayes, KNN, SVM, Prophetic Texts, 3gram, Arabic Language.



