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INTRODUCTION GENERALE

Dans le domaine du Data-Mining la recherche des rdgles d'association est une mdthode

populaire dtudide d'une manidre approfondie dont le but est de ddcouvrir des relations ayant un
intdr€t pour le statisticien entre deux ou plusieurs variables stock6es dans de trds
importantes bases de donn6es[18].

Un exemple de rdgle d'association extraite d'une base de donndes de ventes de supermarchd est :

< cdrdales, sucre --') lait (support 7%o, confrance 50%) >. Cette rdgle indique que les clients qui

achdtent des cdrdales et du sucre ont dgalement tendance d acheter du lait. La mesure de support
ddfinit la portde de la rdgle, c'est d dire la proportion de clients qui ont achetd les trois articles, et
la mesure de confiance ddfinit la prdcision de la rdgle, c'est d dire la proportion de clients qui ont
achetd du lait parmi ceux qui ont achetd des cdrdales et du sucre. L'extraction de rdgles

d'association consiste d extraire les rdgles dont le support et la confiance sont au moins dgaux d
des seuils minimaux de support et de confiance ddfinis par I'utilisateur. Les rdgles d'association
ont dt6 utilisdes avec succds dans de nombreux domaines, parmi lesquels l,aide d la planification

commerciale, I'aide au diagnostic et en recherche mddicale, I'amdlioration des processus de

tdldcommunications, I'qrganisation et I'accds aux sites Internet, et I'analyse d'images, de donn6es

spatiales, de donndes gdographiques et de donndes statistiques [19].
Les rdgles d'associatibn peuvent dtre gdndrer par deux approches connus comme suit :

* Approche classique qui consiste d extraire les rdgles d'associations par deux dtapes, la
premidre prdcdde d extraire les items frdquents, aprds, ces items seront utilisds pour

gdndrer les rdgles d'association en deuxidme dtape.

* Nouveau approche qui consiste d extraire les rdgles d'associations en une seule 6tape,

cette approche est nommde expansion des rdgles qui dlimine la premidre dtape pour avoir
une bonne performance.

La probldmatique de notre travail s'est d'dvaluer et de comparer la performance des algorithmes

de gdndration des rdgles d'association en fonction de plusieurs paramdtres d6finis par
l'utilisateur.

Notre Travail est composd de plusieurs chapitres, on va les citer ci-dessous :

* Nous consacrerons le premier chapitre d prdsenter des principes fondamentaux de Data-
Mining, ainsi le processus d'extraction des connaissances.

t Le second chapitre portera sur la prdsentation des diffdrents concepts ndcessaire pour
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extraire des rdgles d' association.

n Le troisidme chapitre fait le point sur les algorithmes de gdndration des rdgles

d'association avec une 6tude approfondie, ainsi les differentes approches utilisdes par ces

algorithmes.

* Le quatridme chapitre est consacr6 d la pr6sentation des outils utilis6s pour ddvelopper

notre application ainsi une discussion sur notre travail rdalisd et l'dvaluation des rdsultats

obtenus par ces algorithmes.

Enfin, nous indiquerons quelques remarques sur ce travail en concluant par un bilan et nous

exposerons les perspectives pour de futurs travaux.
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Conclusion g6n6rale :

Dans ce m6moire, nous avons dtudid les performances de quelques algorithmes

gendration des rdgles d'association, ces algorithmes donnent des rdsultats diffdrentes

rapport aux donndes ddclarer par I'utilisateur

En effet, ces m6thodes de gdndration des rdgles d'associations ndcessite une optimisation pour

diminuer le temps d'exdcution ainsi la consommation de I'espace m6moire, Alors, il existe

plusieurs facteurs qui contr0lent ces rdsultats obtenus :

minimale.

Dans notre travail,nous avons bas6s sur I'dtude comparative entre les deux algorithmes

Top-K-Rules et Top-K-Rules-Non Redondante en fonction de plusieurs paramdtres donner

par I'utilisateur, ces m6thodes se diffdrent en terme de redondance, cet redondance est

contr6lde par deux strategies :

Pour avoir des r6sultat exactes, nous avons ajoutds un paramdtre delta (A) qui nous a permet

d'augmenter I'espace de'recherche mais d'avoir des rdsultats exacte, si le nombre des rdgles

trouvds ne sont pas'supdrieure au nombre delta des rdgles d'association redondante, les

rdsultats sont exacte.

Et comme perspective de notre travail, nous envisageons d'6tendre notre travail pour la

prise en compte des valeurs manquantes (missing values), car ce cas est trds largement

rencontrd dans des bases de donndes reelles. Nous proposons aussi d'dtendre ce travail afin de

faire developper notre application par :

automatique et d'avoir traiter les differents rdgles trouvds par extraire les diffdrentes

connaissances qui seront exploitds par I'utilisateur.

de
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R6sum6 :

Dans le domaine de data-mining, La gdndration des rdgles d'association est la mdthode

d'extraction des informations insignifiant et des connaissances utiles qui sont caches dans une

base de donn6es volumineuse.

Dans ce contexte, un nombre d'algorithmes s'inspirant de deux approches pour la gdneration

des rdgles d'association :

. Un certain nombre d'algorithmes, s'inspirant de I'approche classique, bas6s sur

I'extraction des itemsets fr6quents puis la g6ndration des regles d'association. La

particularitf de ces algorithmes est qu'ils gendrent un nombre dnorme de rdgles

rendant le ur exploitation quasiment impo ssible.

. D'autres part, Un certain algorithme utilisent une nouvelle approche qui est basd sur

la g6n6ration des rdgles d'association avec I'expansion des rdgles.

Dans ce projet, Nous exdcutons des algorithmes pour g6n6rer les rdgles d'association en

basant sur des donn6es r6els importde depuis une base de donn6es, Ainsi, d'evaluer les

performances de chaque d'algorithmes.

Mots clds :Data mining, itemsetfrtiquents, rdgles d'association, expansion des rdgles.

Abstract :
In data mining field, Association rules mining is the method of extracting the insignifiant

information and useful knowledge, which is hidden in a large database.

In this context, a number of algorithms based on two approaches for the generation of
association rules:
! . A number of algorithms,

of frequent itemsets and

algorithms is that they
impossible to oxploit.
. Other hand, a certain algorithms using a new approach that is

of association rules with the rules expansion.

based on the generation

In this project, we execute algorithms to generate association rules based on real

imported from a database, thus to evaluate the performance of each algorithm.

KEwortls : Data mining ,frequent itemsets, association rules, rules expansion
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inspired by the traditional approach, based on the extraction

generate association rules. The special feature of these

generate a huge number of rules making them almost

data


