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[-es moyens classiques de v6rification d'identit6 pour les contrOles d'accds :

ounrne passeport, la carte d'identit6, les mots de passe ou les codes secrets peuvent

€tre frcilement perdus .La solution apparait pour rem6dier d ce probldme est d'utiliser

la biom€trie- Cette dernidre joue un r61e de plus ou plus important dans les systdmes

d'authentification et identification. Les processus de reconnaissance biomdtrique

permettent la reconnaissance d'individus en se basant sur les caractdristiques

physique et comportementale de I'individu. Diffdrentes technologies ont 6te

ddveloppees telle que: les empreintes digitale, I'iris, la voix la main et le visage.

I^a biomdtie est un secteur connaissant un succds croissant au-fur et d mesure que

les leshniques d'identification par la biomdtrie dvoluent. Actuellement, les

techniques de reconnaissance 6voluent rapidement. Le nombre de produits utilisant

des technologies issues de la biomdtrie seront de plus en plus en plus nombreux. Et

present parmi nous.

Dans notre m6moire, nous nous intdresserons d la biom6trie du visage qui possdde

beaucoup d'avantages tels que, la facilit6 d'utilisation, l'acceptation par I'utilisateur

et le faible co0t. Ainsi, la reconnaissance du visage est d6jd intdgr6e dans des

systdmes de sdcuritd biom6triques utilisant un certain nombre d'algorithmes

classiques. Malheureusement, ces algorithmes ont des limitations et des contraintes

d'utilisation

Les d6fis dans un systdme de reconnaissance faciale d partir de divers probldmes

telles que, les expressions faciales, les variations de I'environnement d'imagerie,

l'6clairage et la pose de visage. Ces changements du la reconnaissance visage

rendent la tdche trds difficile mOme des €tres humains font des erreurs de

reconnaissance de temps en temps

Il existe de nombreux probldmes qui se posent dans des systdmes biomdtriques,

comme l'uni modal, non-universalitd, attaques, etc. La communautd de recherche d

r6fl6chir d un systdme biom6trique plus robuste et s6curis6 qui sera plus difficile d

tromper qu'un systdme bas6 sur un systdme biom6trique uni modale.

Un systdme multi biomdhique s'appuie sur les 6l6ments pr6sent6s par plusieurs

sources d'information biom6trique bas6 sur la nature de ces sources, un systdme

multi biomdtrique peuvent €tre class6s en six cat6gories suivantes: multi-capteurs,

multi-algorithme, par multi-instances, multi-dchantillons, multimodales et hybrides.

Les objective de travail s'inscrivent dans un contexte global de recherche et 6tude

des algorithmes pour la reconnaissance de visage.



r*me memoire est organisd en quatre chapitres :

l-e premier chapitre propose une introduction a la biomdtrie comme un outil

effire porrr la reconnaissance de la personne au lieu des moyens traditionnel tels

les mots de passe, les cartes d'identit6, ...etc. ce chapitre prdsente les diffdrentes

technolqies biomdtriques, et l'architecture g6n6rale d'un systdme de s6curitd

biomdtrique.

Dans un deuxidme chapitre, nous ddtaillerons le fonctionnement d'un systdme de

reconnaissance de visages. Puis, nous prdsenterons les probldmes et le ddfi rencontre

dans un sysGme reconnaissance de visage. En suit nous ddcriroirs les m6thodes de

reconnaissance de visages globalement, on suit nous nous intdressons particulidres

aux m6thodes globales qui sont basd sur la rdduction espace et algdbre lindaire, oir

des algorithmes lin6aires et non lindaires les plus connus. L'analyse en composante

principale et I'analyse discriminante lind.aire seront d6crites tout en mettant en

6vidence leurs limitations dans le cadre de la reconnaissance des visages. Ainsi que

les techniques d'extraction de caractdristiques utilisdes dans la reconnaissance

faciale. Ces techniques sont en gdndral basdes sur des transformdes appliqudes aux

images (DCT, ondelettes).

Dans le troisidme chapitre prdsente la description gdndrale sur le systdme multi

biomdtrie, en insiStant sur une technique de fusions au niveau de score.

Au dernier chapitre, nous exposons Les rdsultats exp6rimentaux.

Enfin, nous dresserons une conclusion gdn6rale sur ces travaux et pr6senterons les

perspectives futures.



Dans les applications de contrOle d'accds, la biom6trie constitue une solution

efficace, simple et surtout pas chdre, qui assure de bonnes performances. Et parmi toutes

les technologies biomdtriques qui existent, la reconnaissance de visage est l'une des

technologies les plus utilisdes et les plus adapt6es.

Dans notre travail nous avons 6tudi6 l'identification (reconnaissance) de I'identitd

employant des images faciales. Plusieurs techniques de reconnaissance de visage ont

6td testdes sur une base de donn6es standard de visaee ORL.

La reconnaissance de visages est une technologie biomdtrique en vogue, elle est trds

utilis6e dans les applications d'authentification, de contr6le d'accds et de vid6o de

surveillance. La difficultd de cette technologie est li6e d la prdsence de beaucoup de

facteurs qui affectent les images de visage d'une personne tels que l'6clairage, la pose,

I'expression du visage, la distorsion cam6ra, etc. Plusieurs algorithmes de

reconnaissance faciale ont 6td introduits.'Les nouveaux algorithmes ont fourni un

meilleur taux de reconnaissance.

Nous avons essayons la mettre en Guvre des algorithmes de reconnaissance qui sont plus

prdcis en termes d'identification de visage. Dans ce travail, nous avons mis en ceuvre certaines

mdthodes populaires de reconnaissance de visage qui sont PCA, LDA et DCT

Nous avons impldmentes des techniques afin de surmonter les probldmes de LDA, en

s'intdressant particulidrement aux approches LDA/QR et DLDA.

Notre choix s'est finalement portd sur I'algorithme DLDA qui a d6montr6 de meilleures

performances que I'ACP et la LDA.

Nous avons introduit aussi le systdme multi biomdtrique car les systdmes traditionnels sont

moins performants. Nous avons utilisd un systdme de multi-algorithme qui consolide la

sortie de plusieurs algorithmes d'extraction de caractdristiques au niveau du score. Nous

avons utilis6 la fusion de score des distances au moyen de quatre rdgles de fusion: minimum,

maximum, moyenne, et le produit.

En guise de perspectives, dans un premier temps une extension de ce travail peut 6tre

envisag6 par l'6tude et la rdalisation d'un systdme de ddtection du visage avec des

performances assez hautes, une autre consiste d appliquer ce systdme sur d'autres bases

de visages (FERET, FEI... etc.) afin voir leur performance et ses faiblesses.

Pour am6liorer I'efficacit6 des systdmes traditionnels de reconnaissance de visage

2D, nous proposons d'utiliser la technique du visage 3D qui offre plusieurs paramdtres



importants aident d l'am6lioration et la pr6cision de reconnaissance de visage. Et nous

essayons d'utiliser les r6seaux neurones de type Deep leaming qui fait une rdvolution

dans ce domaine (machine leaming).

Dans ce m6moire, nous avons utilisd la fusion au niveau de ddcision, nous suggdrons

d'utiliser les r6g16s de fusion param6triques (probabilistes) qui repondent mieux dans un

systdme biomdtrique.
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