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INTRODUCTION GENBRALE

L'Extraction de connaissances d partir de Donnees (ECD) consiste d parcourir d'immenses

volumes de dorur6es contenues dans une base' d |a recherche de connaissances' C'eSt une

discipline qui se situe d l,intersection de diffdrents domaines tels que I'informatique,

l,intelligence artificielle, l'analyse de donn6es, les statistiques, la th6orie des probabilit6s'

l,optimisation, la reconnaissance de formes, les bases de donndes et l'interaction Homme-

Machine..

L'ECD est le processus non trivial, interactif et it6ratif qui permet d'identifier des moddles

valides, nouveaux, potentiellement utiles et compr{hensibles d partir de bases de donndes

massives. Le terme processus signifie que I'ECD se dfcompose en plusieurs op6rations' allant

de la phase de compr6hension du domaine 6tudi6 jusqu'dr I'interpr6tation des r6sultats' en

passant par plusieurs 6tapes de s{lection et'de pr{paration des donndes qui s'avdrent trds

importantes pour garantir des rdsultats efficaces'

Laphasedepr6traitementestcertainementl'unedesphasesdeprdparationdesdorrrr6esla

plus complexe. Elle consiste d nettoyer les donn6es, les mettre en forme, traiter les donn6es

manquantes, dchantillonner les individus, s6lectionner et construire des variables' etc' on

obtient ainsi un ensemble de donndes cibles. Cette phase a une place importante au sein du

processus d,ECD car c'est elle qui va d6terminer la qualitd des moddles construits lors de la

phase de fouille de donn6es. Elle peut prendre jusqu'd 60% du temps d6di6 au processus

d,ECD.

Notre travail consiste d mettre en dvidence la phase de prdtraitement des donn6es, en

pr6sentant les m6thodes et technlWes f aff6rentes' Nous d6crivons et impl6mentons un

ensemble des ces m6thodes que nous appliquons sgr un extrait de donndes r6elles'

Puisquelaphasedepr6traitementconsisteirnettoyerlesdonn6espourassrrrerdebons

r6sultats de fouille de donn6es, nous abordons une 6valuation des mdthodes de pr6traitement

impl.mentees ; en comparant res r6sultats d'une m6thode de fouile de donndes appliqudes sur

les donn6es avant pr6traitement et aprds pretraitement. Ceci pour d6montrer que la qualit6 des

donn6es ioue un r6le important sur la qualit6 des r6sultats de douille de donn6es'



Le m6moire est compose de trois chapitles. pans le premier nous prdsentons le processus

ECD ainsi que les m6thodes de datamining. Le deuxidme chapitre est consacr6 d la

description des diff6rentes m6thodes de pr6traitement. Enfin le dernier chapitre decrit en

ddtail les fonctionnalit6s de notre systdme de nettoyage, ainsi que la strat6gie d'6valuation des

m6thodes de prdtraitement implementees dans le systdme.

2



tu

t3l

BIBLIOGRAPHIE

D. Kindjangu, l'informatisation de la gestion des abonn6s de la sNEL, Soci6t6

nationale d'6lectricit6 en RDC, 2012

T. Mehenni ,Datamining, cours de Master, Universitf Mohamed Boudiaf de M'sila'

20t512016

C. Bernard et p. Craveski, Classification de donn6es, Cours de Master, Universit6

Claude Bernard, LYon, 2014

R, Elamin, Data mining : techniques de DM pour la GRC dans les Banques, Thdse de

doctorat,Universitd de Biskra, 201 5

A. Djeffal, Fouille de donn6es avanc6e, Cours de Master, universit6 Mohamed

Khider Biskra, 201 5 1201 6

Google, https://simple-mail.frlfonctionnalites-deliwer consult6 avil20l6

Wikipidia,

20r6

consult6 mai

t4l

tsl

t6l

17l

t8l

t9] Comment ga marche, bsp://www.commentcamarche.n,t/c

donnees-introduction. consultd mai 20 1 6

110l T. Gatid, Mini-m6moire de BDA, dernidre mise dLjour le22Mats2002

tl1l F. Weber, Etude Statistique ,en 2005-2006

uzl D.Donsez, Int6gration des donn6es, Universitd Joseph Fournier, cours de Doctorat'

2002

t13] M. Boufaida, Adaptation de technique de I'extraction des coruraissance i partir de

donn6es , Thdse de doctorat, Universitd Mentouri Constantine,2012

t14] D. Abdelkader et R. Rakotomalala, Extraction des connaissances d partir de donndes,

Techniques de I'ing6niew, 2002

[15] B. Liaudet, Cours de data mining : Mod6lisation et pr6sentation gdn6rale, Universit6

, d" Fq$ePtembre 2008

VI



116l D. Chami, La plate forme orient6e agent pour le data mining, M6moire de Magister,

Universit6 Hadj Lakhedar Batna, 2009DA10

tlTl G. Calas, Etude des principaux algorithmes de data minig, Ecole ingeneur en

informatique, Le Kremlin-Bic6tre, France, 2009

tlgl F. Bash, K-means et th6orie des graphes, Cours, Universit6 Alexandre Boulch, 2010

t20l M.N. Mami, Extraction des connaissances dans l'environnement distribu6, M6moire

de Master, Ecole Nationale des Sciences de I'Informatique,2013

t1ll A. El Mtramdi, Gestion proactive du changement dans les projets de r6ingdnierie des

processus m6tiers, Thdse de Doctora, Universitd de Paris 8, 2009

122] M. Jacques, Cours de Bases de donn6es, Universit{ du Sud Toulon-var,2014

l23l M. Parmami, Mdmoire fin d'6tudes,20l3"

l24l S. Caron, Une introduction aux arbres de d6cision, M6moire de License, France, 2011

t2S1 J.Han, M. Kamber,Data Mining concepts and Techniques deuxidme 6dition,

stanley B. Zdonik et D.Maier. Etats-Unis d'Amerique,2006

126) J. Balding, Peter Bloomfield, Noel A. c. cressie, Nicholas I' Fisher, Iain M.

Johnstone, J. B. Kadane, Louise M. Ryan, David W. Scott, Adrian F. M' Smith, Jozef

L. Teugels, ExploratoryDataMining and Data cleaning , J.wiley,Sons, Inc.,

Hoboken, N. JerseY, Canada.,2003

**t
vll



CONCLUSION GEI\ERALE

Il va sans dire que la qualitd d'un travail est l'objectif de tous. La qualit6 du r6sultat obtenu

d'un algorithme est sans aucun doute la plus chdre des recommandations de n'importe quel

informaticien.

Notre tavail s'est focalis6 sur la qualit6 des donn6es en vue d'obtenir une bonne qualit6

des r6sultats rendus d'un algorithme de fouille de donn6es. Pour cela, nous nous sommes

int6ressds aux m6thodes de prdtraitement des donn6es. Nous avons impl6ment6 un certain

nombre de ces m6thodes et les ont appliqu6es sw un extrait de base de donndes d'une agence

de location des v6hicules.

Toutefois, avant d'aboutir d I'impl6mentation du systdme, nous avons pr6sent6 le

processus ECD et les diff6rentes mdthodes de data mining, ceci pour montrer I'int6r6t d'avoir

une bonne qualitd des donn6es. Nous avons ensuite d6crit les differentes 6tapes de

pr6traitement des donn6es ainsi que la majoritd des m6thodes et techniques y aff6rentes'

Dans notre systdme de nettoyage, nous avons s6lectionn6 trois types de pr6traitement

auxquels nous avons impl6ment6 des algorithmes pour leur mise en @uwe. Ces types de

pr6traitement sont: traitement des valeurs manquantes, dlimination des mots 6trangers et

traitement de I'incoh6ronce des donn6es.

Comme l,objectif de notre systdme de nettoyage est d'avoir des donndes plus propres pour

avoir les meilleurs rdsultats de fouille de donn6es, nous avons proc6d6 d l'6valuation de

l,ensemble des methodes de nettoyage impl6ment6 dans le systdme, en appliquant une

m6thode de data mining (classification bay6sienne naive) sur les donndes de l'agence de

location avant pr6traitement et aprds pretraitement pal le systdme. Le but de cette evaluation

est de comparer les r6sultats obtenus pour montrer que la qualit6 des donn6es influe largement

sur les r6sultats du data mining. Les dvaluations ont montrd qu'une partie importante des

r6sultats ont 6t6 am6lior6 aprds application des mdthodes de prdtraitement'

Le systdme de nettoyage que nous avons impl6ment6 est sujet d des am6liorations'

plusieurs autres mdthodes de pr6traitement que nous n'avons pas impl6ment6es peuvent Otre

int6gr6es. Aussi, nos perspectives est d'avoir un systdme ind6pendant de la nature des

donn6es, ainsi qu'un ensemble de m6thodes de data mining pour mieux dvaluer la qualitd des

donndes.
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Abstract: Knowledge extraction from data consists in browsing huge volumes of data

contained in a databas€, in order to search knowledge. This process it composed of several

operations, r,vhich begins by understanding the domain studied until the interpretation of the

obtained results, while pass,rng by several stages of selection and preprocessing of data that

prove to be very important to guarantee effrcient results. The data cleaning is certainly the

most complex phase of data preparation. Our work consists in highlighting the cleaning phase

of data, by presenting several methods and techniques that perform this task. We describe and

develop a data cleaning system that performs a set of cleaning methods and apply them on

real data.

Keywords: Knowledge extraction, dataquality, preprocessing, cleaning, Bayesian

classification.

R6sum6 : L'Extaction de Connaissances i Donndes (ECD) consiste A parcourir

d'immenses volumes de donndes contenues dans d la recherche de connaissances. Il

se ddcompose en plusieurs op,€rations, allant de la e.de comprdhension du domaine 6tudi6
!i

;'Slusieurs dtapes de s6lection et de

t de donn€es r6elles.

jusqu'i I'interprdtation des resultats, en passant

pr6paration des donn6es qui s'avdrent trds importantes iur garantir des rdsultats effrcaces. La

phase de pr6traitement est certainement I'une des de pr6paration des donndes la plus

complexe. Notre travail consiste d mettre en 6vidence de prdtraitement des donndes,

en-nprdsentant les mdthodes et techniques y afferentes.

ensemble des ces mdthodes que noudappliquons sur un

ddcrivons et impldmentons un

Mots cl6s : Extraction des connaissances, qualit6 des

classifi cation bay€sienne

tx

pr6traitement, nettoyage,


