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Introduction générale :

Ces derniéres années, le probleme de I’extraction et de la classification des caractéristiques
d’objet a suscité I’intérét de communautés de recherche de plus en plus larges qui vont des
neurosciences aux sciences de 1’ingénierie en passant par la biomécanique, I’informatique et
les sciences de la communication. Dans des différentes applications, telles que la vidéo
surveillance, I’archivage ou I’indexation de vidéos, I’interprétation automatique des séquences
vidéo, et faite une appel a des techniques d’analyse vidéo (perception visuelle, estimation de
mouvement...) et des méthodes d’analyse et de classification de données. Ce probleme
d’identification devient crucial lorsque le nombre d’individus augmente, lorsque les points de
vue de caméras sont différents, ou encore lorsque les sujets sont dans des environnements
complexes. Pour simplifier le probleme d'identification des actions, une stratégie commune a
été adoptée par une majorité de chercheurs qui consiste a traiter les actions d’un seul point de

vue.

Dans ce travail, nous sommes intéressés a la détection, I’extraction et la représentation des
actions de I’étre humain dans la vie quotidienne « marcher », « courir », « sauter »... etc. La
difficulté de n’importe quel syst¢éme automatique d’extraction des actions humaines provient
principalement de la rpodélisation d’actions produites par la variabilité de la taille de chaque
personne et sa maniére d’exécuter I’action. Une autre difficulté provient de I’extraction des
caractéristiques pertinentes. En générale le probléme de I’extraction de caractéristique de
I’activité divisé en trois parties. La premiére partie c’est le prétraitement qui consiste a
détecter et suivie une personne en mouvement par la détection et la segmentation du la
silhouette du corps humain. L’étape cruciale dans ce type d’application c’est I’extraction d’un
ensemble de caractéristiques pertinentes qui vont représenter les partie du corps humain et
sous différent conditions des prises vues. Enfin les caractréstique sont utilisés comme un entre
de classifier qui permet de catégoriser les actions des personnes pour identifier que ce qu’elles
font come action dans la séquence vidéo. La plupart des algorithmes de détection du
mouvement présents dans la littérature sont présentés comme des méthodes de soustraction de
’arriére-plan (background substruction) que nous avons utilisé pour détecter les silhouettes
des personnes en mouvement. L’objectif du travail est d’implémenter une ou plusieurs
méthodes d’extraction de silhouettes de personnes en actions et d’exploiter une nouvelle
approche de catégorisation des actions basée sur méthode de classification supervisé réseau
LVQ.




Ce mémoire englobe quatre chapitres principaux, qui s'articulent sur le théme

«Extraction des caractéristiques d'objet dans une séquences vidéo ».

-Le premier chapitre regroupe les généralités de base sur traitement d’image et vidéo.

-Le deuxiéme chapitre est réservé aux méthodes de modélisation de I’arriere-plan ou sont
présentées quelques techniques d’extraction des caractéristiques d’objet dans une séquence
vidéo.

-Le troisiéme chapitre est consacré aux les techniques de classifications de type réseau de
neurones.

- Le quatriéme chapitre présent les différentes étapes de notre systeme utilisés et les résultats
de notre simulation teste sur une base de données.

Enfin nous terminons ce mémoire par une conclusion et des perspectives.



Conclusion générale :

Ce projet nous a permis d’approfondir nos connaissances dans le domaine du traitement
d’image et plus précisément dans le domaine de I’extraction des caractréstique d’objet dans
des séquences vidéo. Nous avons étudié comme objet les données liées action humain tel que

« sauter » « marcher »

Nous avons dans un premier temps présenté les méthodes de détection objet, on résumé

chaque action par une image représentative qui illustre I’action.

Dans second partie nous avons étudié les méthodes d’extraction des caractréstique d’objet
permet lequel moment de hu et bundle rectangle afin de caractériser chaque action.la plupart
des ¢tudes sur ce sujet exploitant une représentation ou des caractréstique spatio-temporelle
de I"action, c’est-a-dire utilisent des caractréstique calculer spatialement/ou temporellement

sur I’ensemble d’image.

Enfin nous avons implémenté la technique de classification réseau de neurone de type LVQ

Afin de tester notre performance de cette technique.

L ¢valuation de notre modéle porte sur une base d’action constituée de 9 classe au action
deférentes et réalisées successivement par 6 personnes , trois action ont été utilisées pour
tester le performance de technique de classification réseau de neurone qui sont intéressants
avec un taux de reconnu variable mais performant selon la méthode d’extraction utilisés notre
systeme se manifeste par sa simplicité et son efficacité pour donner meilleurs représentation
de I"action . d’une part ,on peut améliorer I’efficacité de ce travail par effectuant de
detection de plusieurs objet dans une vidéo en temps réel par utiliser un méthode de
classification plus performant et complexe comme apprentissage en profondeur

(deeplearning) afin de mieux détecter et discriminer entre les différentes classe .

47
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Abstract :
The work presented in this mémory is dedicated on the Extraction system of features of an
object in a video sequence based on the network classifier of neuron of LVQ type, a detailed
representation of the respectful stages of our system has tested on the basis of human action
Ut-Tower ,for the preprocessing applies the binarization methods and Gaussian Mixture ,for
the extraction of caractréstique of action there is time of bundle rectangle and moment
Zernike and This last has been operated by the different classifiers. The results show that the
proposed system gives acceptable results

Key words: Extraction of features of video object, classifiers, neural networks, Ut-Tower
basis.

Résumé :

Le travail présenté dans ce mémoire est consacré sur le systéme d’extraction des
caractréstique d’objet dans une séquence vidéo basé sur le classifieur réseau de neurone de
type LVQ,une représentation détaillé des déférentes étapes de notre systéme a testé sur la base
d’action humain Ut-Tower ,pour le prétraitement applique les méthodes de binarisation et
mixture gaussienne ,pour I’extraction des caractréstique d’action on trouve bundle rectangle et
moment de Zernike et ce derniére a été exploité par les différents classifieurs,les résultats
montrent que le systéme proposé donne des résultats acceptables
Mots-clés : Extraction des caractréstique d’objet vidéo, classifieurs, Réseaux de neurones,

base Ut-Tower.




