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Introduction g6n6rale :

Ces dernidres anndes, le probldme de l'extraction et de la classification des caract6ristiques

d'objet a suscit6 l'intdr6t de communautds de recherche de plus en plus larges qui vont des

neurosciences aux sciences de I'ingdnierie en passant par la biomdcanique, I'informatique et

les sciences de la communication. Dans des diffdrentes applications, telles que la viddo

surveillance, l'archivage ou I'indexation de viddos, l'interprdtation automatique des sdquences

viddo, et faite une appel d des techniques d'analyse vid6o (perception visuelle, estimation de

mouvement...) et des mdthodes d'analyse et de classification de donndes. Ce probldme

d'identification devient crucial lorsque le nombre d'individus augmente, lorsque les points de

vue de camdras sont differents, ou encore lorsque les sujets sont dans des environnements

complexes. Pour simplifier le probldme d'identification des actions, une strat6gie commune a

6td adoptde par une majoritd de chercheurs qui consiste d traiter les actions d'un seul point de

vue.

Dans ce travail, nous sommes intdressds d la d6tection, l'extraction et la reprdsentation des

actions de l'€tre humain daris la v.ie quotidienne ( marcher ), << courir >>, << sauter >>... etc. La

difficultd de n'importe quel systdme automatique d'extraction des actions humaines provient

principalement de la moddlisation d'actions produites par la variabilitd de la taille de chaque

personne et sa manidre diex6cuter l'action. Une autre difficultd provient de I'extraction des

caractdristiques pertinentes. En gdndrale le probldme de l'extraction de caract6ristique de

l'activitd divisd en trois parties. La premidre partie c'est le prdtraitement qui consiste ir

ddtecter et suivie une personne en mouvement par la ddtection et la segmentation du la

silhouette du corps humain. L'6tape cruciale dans ce type d'application c'est l'extraction d'un

ensemble de caractdristiques pertinentes qui vont repr6senter les partie du corps humain et

sous different conditions des prises vues. Enfin les caractrdstique sont utilisds comme un entre

de classifier qui permet de catdgoriser les actions des personnes pour identifier que ce qu'elles

font come action dans la sdquence vid6o. La plupart des algorithmes de ddtection du

mouvement pr6sents dans la littdrature sont pr6sent6s comme des mdthodes de soustraction de

I'arridre-plan (background substruction) que nous avons utilisd pour ddtecter les silhouettes

des personnes en mouvement. L'objectif du travail est d'impldmenter une ou plusieurs

mdthodes d'extraction de silhouettes de personnes en actions et d'exploiter une nouvelle

approche de catdgorisation des actions bas6e sur m6thode de classification supervisd rdseau

LVQ.



Ce m6moire englobe quatre chapitres principaux, qui s'articulent sur le thdme

<rExtraction des caractdristiques d'objet dans une sdquences viddo >>.

-Le premier chapitre regroupe les gdndralitds de base sur traitement d'image et viddo.

-Le deuxidme chapitre est r6servd aux mdthodes de moddlisation de I'arridre-plan oil sont

prdsentdes quelques techniques d'extraction des caractdristiques d'objet dans une sdquence

vid6o.

-Le troisidme chapitre est consacr6 aux les techniques de classifications de type rdseau de

neurones.

- Le quatridme chapitre prdsent les diff6rentes dtapes de notre systdme utilisds et les rdsultats

de notre simulation teste sur une base de donn6es.

Enfin nous terminons ce m6moire par une conclusion et des perspectives.



Conclusion g6n6rale :

Ce projet nous a permis d'approfondir nos connaissances dans le domaine du traitement

d'image et plus pr6cis6ment dans le domaine de l'extraction des caractrdstique d'objet dans

des s€quences vid6o. Nous avons dtudid comme objet les donn6es li6es action humain tel que

<< sauter >> << marcher >

Nous avons dans un premier temps prdsentd les mdthodes de ddtection objet, on rdsumd

chaque action par une image reprdsentative qui illustre I'action.

Dans second partie nous avons 6tudi6 les mdthodes d'extraction des caractrdstique d'objet

permet lequel moment de hu et bundle rectangle afin de caractdriser chaque action.la plupart

des 6tudes sur ce sujet exploitant une repr€sentation ou des caractr6stique spatio-temporelle

de I'action, c'est-d-dire utilisent des caractrdstique calculer spatialement/ou temporellement

sur I'ensemble d'image.

Enfin nous avons impl6mentd la technique de classification rdseau de neurone de type LVQ

Afin de tester notre performance-de cette technique.

L'6valuation de notre moddle porte sur une base d'action constitude de 9 classe au action

d€fdrentes et rdalisdqs successivement par 6 personnes , trois action ont 6td utilis6es pour

teser le performance de technique de classification r6seau de neurone qui sont intdressants

avec un taux de reconhu variable mais performant selon la mdthode d'extraction utilisds notre

qrstAme se manifeste par sa simplicitd et son efficacitd pour donner meilleurs reprdsentation

de I'action . d'une part,on peut amdliorer I'efficacitd de ce travail par effectuant de

ddtation de plusieurs objet dans une viddo en temps rdel par utiliser un mdthode de

classification plus performant et complexe comme apprentissage en profondeur

(deeplearning) afin de mieux ddtecter et discriminer entre les differentes classe

47



BIBLIOGRAPHIE

* Il] abdelli ouardia,segmentation d'images par seuillage d'histogrammes

bidemensionnels ,th6se magister,university mouloud mammeri detiziouzr:iu,2All

* [2] adobe, www.adobe.com.consulter le;28 fdwier 2016.

* t3] Aek. Tahari, Ddtection des objets en mouvements dans une sequence

d'images, Thdse de Magister, ESI (ex IN[), Alger, 2002.

t t4] anne -sophie bellangerdu jandin,contribution a I'etude de structures

neuronales pour la classification de signatures : application au diagnostic de

pannes des systemes industriels et d l'aide au diagnostic medical ,

doctorat,university paris,2003.

* [5] Boudjellal sofiane,detection et identification de personne par m6thode

biom6trique,mdmoire magister,universit6 de tizi ouzou,2A09.

* [6] CHAMIDjazia, Une plate forme orient6e agent pour le data mining,master,

Universit6 HADJ LAKFIDAR - BATNA,2OI0

{. [7] Chia-Chih Chen and J. K. Aggarwal, Recognizing Human Action from a Far

Field of View; IEE! Workshop on Motion and Video Computing (WMVC),2009

* [8] CHRISTOPFIE Ldge, Segmentation : approches contours/r6gions Traitement

des Images, ESPEO, 2002-2003.

€. [9] csuli, www.csulb.edu, consultd le :0910412016

* [10] Edward Guillen, Daniel Padilla, Adriana Hernandez, Gait Recognition

System: Bundle Rectangle Approach, Vol:3, No:10

* [ l] foad,www.foad.refer.org, visitez le 28 f5vner 2016

a [2] jahed fatiha,detection et suivi d'objet en mouvement dans une s6quence

d'images, thdse de magister ,university mohamed boudiaf oran,2012

* U3l james w.Davis et Aoron F.Bobick,the representation and recognition of

action using temporal templates ,IEEE conference ou computer vision and pattern

recognition ,MIT media laboratory 20 ames st.combridge MA02139,1997

+ [4] Jean-Luc Bloechle, R6seau de Neurones Artificiels pour la classification des

fontes Arabes et la distinction entre la langue Arabe et les langues Latines,

master, Universit6 de Fribourg, juin 2003.

€s [15] J. P. RENNARD. Rdseatn de neurones. Vuibert, 2006.

* U6] Haykin and Simon, Neural networks and learning machines, Copyright

Pearson Education.new York .2009



* llTl liris,http:l lliris.cnrs,fr,cosulter le :ll 103/2016

* [18] M.ANDRE, 'lntroduction aux techniques de traitement d'images.' Eyrolles

1987

{. [19] M. Chaumont, reprdsentation en objets viddo pour un codage progressif et

concurrentiel des sdquences d'images, thdse doctorat, universit6 de rennes 1,

novembre 2000.

* [20] MICROSOFT,'Encyclop6die ENCARTA', 1997.

* [2t]Moez BACCOUCFIE, Apprentissage neuronal de caract6ristiques spatio-

temporelles pour la classification automatique de s6quences vid6o, doctorat,

l'Institut National des Sciences Appliqudes de Lyon, juillet 2013

* [22] N. LASSOUAOUI, Segmentation des images par diffdrentes approches et

optimisation avec les algorithmes gdndtiques, Thdse de doctorat en 6lectronique,

ENP,2004

* [23] piene borne mohamed benrejeb joseph haggdce,r6seaux de neurones,edition

technip 27 rue ginoux 75737paris cedexl5 ,France,2007

* [24] Raphael ,wwwraphael.isdant.free.fr,consultez le 26 flwiet 2016

{. [25] R.C.GONZALES P.WINTZ, Digital Image Processing'-Addison Wessley

- 1977

* t26l R.iVI.GMY, 'Vector Quantization' -IEEE ASSP magazine-, Avril 1984

* I27lS.J. fuIckenna, S. Jabri, Z.Duric, A. Rosenfeld, et H. Wechsler. Tracking

groups of people. Computer Vision and Image Understanding,S0:42-56,2000.

* [28] tecfaetu,www.tecfartu.unige.ch,consultez le 26 flvrier 2016

€. [29] Wikip6di4 www.wikipedia.com, consult6 le : 0910412016

{. [30] ww2,www. ww2.ac-poitiers.fr. visitez le 3 mars 2016.

* [31] Youssef Zinb| d6tection et cat6gorisions d'objet en mouvement dans une

vid6o, m6moire de doctorat, Universit6 de Caen,2009



cfilr:

siigu.r-!c .r.,i dt .**tt &U; ,jlsll ..'b-. e!Fi-! rUil.+ i-utll or! ,r friJl d-ll -f* :

crts_;-ll6.bli ."la .-;,L.;ll tr.llii d-!l J^-i. di.i -rB. ! e* di*illl iyst f.3 eCt iF i#.*ll is!il|

g.rt:ilt .-.:r $i. rc;rr- '..J=J Cr" l{:. u-:l"-rll e!63-Y &L J lrrJt i;JtJ rt.1t d#I'rr ti.i $ -r +qrtl

iL$. ettl,f!+ CjrJl ptLrtl 61.

'-,1. Jl diS.GiL, l. --ll.Jur,il- I ,l CflSlf *ljrd 6f rii!3{.r;Uil!l €tL.ltll

Abstract:

The work presented in this memory is dedicated on the Extraction system of feafures of an

object in avideo sequence based on the network classifier of neuron of LVQ qrye, a detailed

representation of the respectful stages of our system has tested on the basis of human action

Ut-Tower ,for the preprocessing applies the binarization methods and Gaussian Mixture ,for

the extraction of caractrdstique of action there is time of bundle rectangle and moment

Zernike and This last has been operated by the differqrt classifiers. The results show that the

proposed systern gives acceptable results

t

Key words: Extracticin of fealures of video object, classifrem, neural networks, Ut-Tower

basis.

R6sum6:

Le travail prdsent6 dans ce mdmoire est consacr6 sur le systdme d'extraction des

caractr6stique d'objet dans une sdquexce vid6o bas€ sur le classifieur rdseau de neurone de

type LVQ,une reprdsentation d6taill6 des ddftrentes 6tapes de notre systdme a testd sur la base

d'action humain Ut-Tower ,pour le pretraitement applique les mEthodes de binarisation et

mixture gaussienne ,pour I'extraction des caractrstique d'action on trouve bundle rectangle et

moment de Zernike et ce demidre a 6ti exploite par les diffdrents classifieurs,les resultats

montrent que le systdme propose donne des resultats acceptables

Mots-cl€s : Extraction des caractristique d'objet vid6o, classifieurs, R€seaux de neurones,

base Ut-Tower.


