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INTRODUCTION GENERALE

La recherche en informatique accorde ces dernidres anndes, beaucoup d'importance au

traitement des donndes textuelles. Ceci pour plusieurs raisons : un nombre croissant de

collections mises en r6seau et distribudes sur le plan intemational, le d6veloppement des

infrastructures de communication et d'Internet. Les traitements manuels de ces donndes

s'avdrent trds co0teux en temps et en personnel, ils sont peu flexibles et leur g6ndralisation d

d'autres domaines est presque impossible ; c'est pour cela que I'on cherche d mettre au point

des mdthodes automatiques.

Le domaine de la fouille de textes (Texte Mining) s'est d6velopp6 pour r6pondre d volontd

d la gestion par contenu des sources volumineuses de textes. A l'heure actuelle, de nombreux

logiciels de classification de textes sont disponibles, ils ont fait I'objet de publications et leurs

champs d'application s'dlargit de jour en jour. En gdn6ral, ces systdmes sont bas6s sur des

algorithmes d'apprentissage automatique (approche statistique, approche syntaxique et

approche connexionniste).

Nous nous int6ressons ici plus particulidrement aux algorithmes d'apprentissage et nous

avons utilisd I'algorithme de Support Vector Machines (SVM). Pour pouvoir utiliser de tels

algorithmes, il est ndcessaire de transformer les donn6es, initialement en format texte" en une

repr6sentation numdrique. Nous avons choisi pour ce fafte,lamdthode de sdlection des termes

les plus pertinents. Une fois ce pr6traitement termin6, nous pouvons effectuer la classification

d I'aide de ces algorithmes.

Ce travail s' articule ainsi, autour cinq chapitres organisds comme suit :

Le premier chapitre donne une prdsentation gdndrale des disciplines suivantes :

L'intelligence artificielle (IA), le Data Mining, la fouille de textes ainsi que quelques

techniques qui leur sont li6es.

Le deuxidme chapitre donne une pr6sentation g6n6rale sur la apprentissage automatique et

la cat6gorisation des textes, ainsi que les diffErentes mdthodes utilis6es dans la litt6rature.

Le troisidme chapitre est consacrd d I'explication ddtaillde des diffdrentes d'approches

d'identification de la langue et Les algorithme de catdgorisation de textes.



Le quatridme chapitre donne en dfuils la m€thode de classification de textes appelde

SVM ou Support Vector Machines.

Le cinquidme chapitre d6crit le fonctionnement de l'application suivi par une phase

d'dvaluation des rdsultats obtenus d I'aide du classifieur impl6ment6 afin de mesurer sa

performance.

Enfin, nous clOturerons par une conclusion qui mettra le point sur I'essentiel de ce travail

et ses perspectives.
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Conclusion gdn6rale

L'utilisation des langues corlme moyen de communication e travers le support

informatique a 6td longtemps apprdhendde avec beaucoup d'hdsitation par la communaut€

scientifique du monde oi cet outil trouvera beaucoup d'utilisations importantes. En effet, les

langues rencontrent plusieurs difficultds qui s'y rattachent, notammen't: le probldme de

I'ambigurtd des expressions, le prcbldme de reconnaissance des formes fldchies, par exemple

la langue arabe 6tant fortement flexionnelle, le probldme d'absence de travaux publies sn
l'extraction de I'information exprim6e en langue arabe i travers I'utilisation de modiles

statistiques du langage. S'ajoute d tout cela" la diversit6 des techniques et mdthodes relatives

au processus de classification qui pose un probldme de choix, tout cela pose un dnorme d6fi

difiicile i surmonter.

Malgr6 tous ces probldmes, nous avons abordd ce domaine en espdrant qu'on arrive i
trouver des solutions faisables i chacun dd3 probldmes prdcitds.

Cependanf et aprds avoir men6 l'6tude d sa fin, nous pensons qu'on a quand m€me pu

relever le d6fi. et par.la in€me occasion, apprendre beaucoup de nouvelles connaissances

tout au long de la r6alisation de ce travail telles que :

{ Laprogrammation o$et sous le langage C #.

{ Des nouveaux concepts dans des domaines d'actualitd tels que: I'intelligence

artificielle, l'apprentissage automatique, le Data Mining, le Text Mining, et les SRI.

r' La classification automatique supervisee de documents qui se situe dans l'intersection

des domaines prdcitds.

{ Le traitement automatique du langage naturel TAIN (en particulier la langue arabe).

Toutefois, le zujet abordd 6tant trds vaste, il reste beaucoup i faire pour amdliorer noft

systdme. A cet effet, nous proposons comme perspectives :

r' Ajouter d'autres langues latines et non latines pour rendre le systdme multilingue dans

le sens propre du mot.

{ Utiliser des corpus d'apprentissage et de test de grandes tailles pour donner plus de

crddibilitd aux rdsultats obtenus.

,/ Appliquer d'autres algorithmes d'apprentissage (les arbres de ddcision, les RNA

Adalloost, K-NN, Rocchio, les algorithmes gdn6tiques) et effectuer des comparaisons

entre eux en terme performance et temps d'exdcution.

,/ Utiliser d'autres formes de documents (HTML, XML, ...).
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Etudier le cas de la classification multi-label et la classification non supervisee

(clustering).

Toute autre idee jug6e utile, r6alisable et b6n6frque dans ce domaine.
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Abstract

Automatic classification supervised document becomes necessary due to the volume of
documents exchanged and stored electronically. As there are many documents or their number

is constantly increasing. it would be difficrllt to program in advance of the decision rules to

determine the class of a new document. We present learning methods (SVM) Support Vector

Machines And Na'rve. Bayes) that from documents already classified, used to classify new

documents.

Keyword : Automatic classification, supervised, Learning methods, SVM, Nai've Bayes.

R€sum6:

La classification automatique supervisde de document devient ndcessaire i cause du

volume de documents dchangds et stockds sur support dlectronique. Comme les documents

sont nombreux ou que leur nombre augmente sans cesse. Il serait difficile de programmer d

"l'avance des rdgles de ddcision pour ddterminer la classe d'un nouveau document. Nous

prdsentons donc des mdthodes d'apprentissage ((SVM) Support Vector Machine et Naive

Bayes) qui i partir de documents ddji classds ; permettent de classer de nouveaux documents.

Mots cl6s : La classification automatique, supervisde, mdthodes d'apprentissage , SVM,

Naive Bayes.


