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Résumé :

Les changements accélérés dans le domaine des technologies de 1’information
et de la communication, le volume gigantesque des données disponibles et le numéro
croissant des programmes d’éxploration de ces dernieres, que nous vivons
actuellement, ont permis d’écourter considérablement le temps nécessaire pour
I’obtention de I’information indispensable a la prise de décision efficace. Dans cet
ordre d’idées, le présent article prétend exposer le concept et I'importance de
I’exploration des données dans la découverte des connaissances, et ce en transformant
les données du stade de simples informations accumulées et incompréhensibles en
informations précieuses pouvant €tre exploitées dans I’amélioration de la qualité de la
décision.

Mots clés :

Technologies de I'information et de la communication, exploration des
données, prise de décision, découverte des connaissances, amélioration de la qualité¢ de
la décision.
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Data mining

P =

Predictive Descriptive

Vi \ / \

Classification Regression Time Series Prediction Clustering Summarizaion Association Sequence
Analysis Rules discovery

Source: Khwaja Aamer, Data mining tasks, 20/10/2017, https://www.slideshare.net/KhwajaAamer/data-mining-tasks
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The Knowledge Pyramid

WISDOM

- Knowledge with insight

Information in context, with
. understanding and meaning

KNOWLEDGE | "

Data with interpretation

' N FOR M AT' o N Meaning ie. compiled/processed

Discrete, objective facts about
an event

Raw

Source: Division Of Information Technology, 21/10/2017, site: https://www.csu.edu.au/division/dit/eal/portfolios/information
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Organization Scale of Data
Walmart ~ 20 million transactions/day
Google > 4.2 billionWeb pages
Yahoo ~10 GBWeb data/hr
NASA satellites ~ 1.2 TB/day
NCBI GenBank ~ 22 million genetic

sequences
France Telecom 29.2TB
UK Land Registry 18.3TB
AT&T Corp 26.2T

Source : Stephen Cass, “A Fountain of Knowledge,” IEEE Spectrum, January 2004
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The Knowledge Discovery Process

* Data Mining v. Knowledge Discovery in Databases (KDD)
» DM and KDD are often used interchangeably
b actually, DM is only part of the KDD process
Interpretation

Data Mining r
Transformation
Preprocessing I Knowledge
Selection II ‘ ‘
Patterns
Transformed
Preprocessed Data
Target Data
Data - The KDD Process

Source: Luis Goldster, Data mining and knowledge discovery, 31/10/2017,
https://www.slideshare.net/LuisGoldster/data-mining-and-knowledge-discovery-61715851
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